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1. NIVELES PIEZOMETRICOS 1.1 Redes neuronales artificiales

Predicen automaticamente el siguiente componente de una serie temporal (o secuencia) a partir de las ef
anteriores de la serie temporal (o secuencia).
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1. NIVELES PIEZOMETRICOS 1.1 Redes neuronales artificiales CON VARIABLE EXOGENA
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1. NIVELES PIEZOMETRICOS 1.1 Redes neuronales artificiales

Campo de Montiel
] groundwater body

Area con conflicto entre conservacién
de ecosistemas y el bombeo para
agricultura

-39° N 39° N+

Elevation (m a.s.l.) ¢
o 1098

(+) Well locations . . ,
* Formaciones: calizas y dolomias

e Acuifero libre

» Superficie = 2200 km?
* Tmedia=14.2°C

* P media =503 mm/afio

* Pef media =331 mm/afo

la Unién Europea

& Plan de accién
A0
NextGenerationEU \/f': de aguas subterraneas

- Financiado por % pAAS



Aplicacion de técnicas de inteligencia artificial para la modelizacion de aguas subterraneas y
ecosistemas asociados

1. NIVELES PIEZOMETRICOS 1.1 Redes neuronales artificiales
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1. NIVELES PIEZOMETRICOS 1.1 Redes neuronales artificiales
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1. NIVELES PIEZOMETRICOS 1.1 Redes neuronales artificiales
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1. NIVELES PIEZOMETRICOS 1.1 Redes neuronales artificiales
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1. NIVELES PIEZOMETRICOS 1.2 Modelizacién hibrida
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1. NIVELES PIEZOMETRICOS 1.2 Modelizacién hibrida
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2. AREA INUNDADA EN HUMEDALES 2.1 Redes neuronales artificiales
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2. AREA INUNDADA EN HUMEDALES 2.1 Redes neuronales artificiales
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2. AREA INUNDADA EN HUMEDALES 2.1 Redes neuronales artificiales
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2. AREA INUNDADA EN HUMEDALES 2.2 Gradient Boosting
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2. AREA INUNDADA EN HUMEDALES 2.2 Gradient Boosting

Landsat Sentinel
R. Temporal 15-16 dias 5-6 dias
R. Espacial 30m 10m
1984 2013 2015
Landsat 5 Landsat 8 Landsat 9
1999 2014
Landsat 7 Sentinel-1

El modelo permite reconstruir el area inundada desde 1984 hasta 2024 con metodologias complementarias.
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2. AREA INUNDADA EN HUMEDALES 2.2 Gradient Boosting

1 2 3

Cada arbol corrige los errores del

1 2 3
— & + = (PREDICCION . : .
ég\o (%b é{\o - anterior para mejorar la prediccion final

Se utiliza el indice MNDWI (Landsat) para detectar areas donde los pixeles de agua son positivos:

Green+ SWIR

MNDW = & con— SWIR

- Puntos aleatorios en zonas de agua positivas y negativas
- Extraccion de valores de imagenes de Sentinel-1 (bandas VV y VH) en esos puntos
- Creacion de dataframe de entrenamiento con variables VV y VH

- Modelo de pendientes para eliminar falsos positivos en orografia compleja
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2. AREA INUNDADA EN HUMEDALES 2.2 Gradient Boosting
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